
SZCZEGÓŁOWA PRACA Z GPT-3 

Ta sekcja zawiera szeroki zakres tematów, w tym dostrajanie, przykłady podpowiedzi GPT-3, przykłady 

tekstowe w GPT-3 oraz kilka wariantów GPT-3 o otwartym kodzie źródłowym. W pierwszej części 

rozdziału omówiono koncepcje nieczystości Giniego, entropii i entropii krzyżowej jako wstęp do 

zrozumienia dywergencji Kullbacka-Leiblera (KL). Ponadto omówiono uczenie się przez wzmacnianie z 

ludzkim sprzężeniem zwrotnym (RLHF), które może wykorzystywać dywergencję KL. W tej części krótko 

omówiono również algorytmy takie jak TRPO, PPO i DPO. Druga część zawiera mnóstwo podpowiedzi 

i ich uzupełnień dla GPT-3, takich jak podpowiedzi dla SVG, algebry i teorii liczb, przepisów kulinarnych, 

podpowiedzi związane z bulionem oraz podpowiedzi matematyczne. Trzecia sekcja wyjaśnia, jak 

utworzyć i używać zmiennej OPEN_API_KEY, niezbędnej do wywoływania interfejsów API OpenAI z 

kodu Pythona. Sekcja ta zawiera również szczegółowe informacje na temat parametru wnioskowania 

temperatury, a następnie pokazuje, jak korzystać z funkcji API completion() z OpenAI. Czwarta sekcja 

pokrótce omawia aplikacje oparte na GPT-3, takie jak AlphaCode, BlenderBot 3 i niektóre asystenty 

pisania. Dodatkowo poznasz kilka wariantów GPT-3 o otwartym kodzie źródłowym, takich jak 

EleutherAI i YaLM.  

DOSTRAJANIE I UCZENIE SIĘ PRZEZ WZMACNIANIE (OPCJA) 

Ta sekcja została uwzględniona ze względu na interesujące powiązanie uczenia się przez wzmacnianie 

(RL) z dostrajaniem LLM. RL było wykorzystywane do trenowania robotów i wygrywania gier takich jak 

Go i szachy, a także do wygrywania gier zespołowych online z ludźmi. Chociaż ta sekcja nie zagłębia się 

w te aspekty RL, istnieje dokumentacja online i samouczki omawiające RL i jego liczne algorytmy. Celem 

tej sekcji i podsekcji jest pomoc w zrozumieniu uczenia się przez wzmacnianie z ludzkim sprzężeniem 

zwrotnym (RLHF), które jest wykorzystywane do dostrajania LLM. Jeśli znasz już RL, to jednozdaniowe 

podsumowanie RLHF mówi, że jest ono oparte na algorytmie optymalizacji polityki proksymalnej 

(PPO). Jeśli nie znasz RL i RLHF, poniższe sekcje omawiają dyskretne rozkłady prawdopodobieństwa, 

domieszkę Giniego, entropię i entropię krzyżową, aby zapewnić postęp w zrozumieniu dywergencji 

Kullbacka-Leiblera (KLD), która jest powszechna w algorytmach uczenia ze wzmocnieniem. W 

szczególności KLD jest wykorzystywana w optymalizacji polityki regionu zaufania (TRPO), algorytmie, z 

którego wyprowadzono PPO. 

Dyskretne rozkłady prawdopodobieństwa 

Ten temat został tutaj poruszony, ponieważ jest istotny dla parametru p omówionego w poprzedniej 

sekcji. Ponadto funkcja aktywacji soft-max() generuje dyskretny rozkład prawdopodobieństwa. Jeśli 

nie znasz funkcji aktywacji softmax(), spotkasz się z nią w wielu miejscach uczenia maszynowego, takich 

jak architektura transformatorów i sieci neuronowe CNN (splotowe sieci neuronowe). Poniższa strona 

omawia funkcję softmax() i wiele innych funkcji aktywacji: 

https://en.wikipedia.org/wiki/Activation_function 

Jeśli przyjrzysz się diagramowi z wykorzystaniem enkodera/dekodera architektury transformatora, 

zauważysz, że ostatnia (najwyższa) operacja w komponencie enkodera polega na zastosowaniu funkcji 

softmax() do zbioru liczb, a nowy zbiór wygenerowanych liczb jest dyskretnym rozkładem 

prawdopodobieństwa. Dyskretny rozkład prawdopodobieństwa obejmuje skończony zbiór S liczb, w 

którym liczby w S mają następujące dwie właściwości: 

1) liczby mieszczą się w przedziale od 0 do 1, oraz 2) suma liczb jest równa 1. Prosty przykład to rzut 

zrównoważoną monetą: istnieją dwa wyniki (orzeł i reszka), których prawdopodobieństwa należą do 



zbioru S = {1/2, 1/2}. Drugi przykład to rzut zrównoważoną kostką: istnieje sześć równie 

prawdopodobnych prawdopodobieństw, które należą do zbioru S = {1/6, 1/6, 1/6, 1/6, 1/6, 1/6}. 

Nieczystość Giniego 

Być może najprostszym sposobem opisania nieczystości Giniego jest pokazanie wzoru, a następnie 

praktycznych przykładów nieczystości Giniego. Biorąc pod uwagę dyskretny rozkład 

prawdopodobieństwa P = {p1, p2, . . ., pn}, wzór na nieczystość Giniego jest następujący: 

 

Jako przykład obliczenia współczynnika Giniego zacznijmy od zbioru S zawierającego 10 elementów 

rozłożonych w następujący sposób: 

 

Przyjrzyjmy się teraz innemu przykładowi nieczystości Giniego, tym razem ze zbiorem S składającym 

się z 10 elementów, które są rozłożone w następujący sposób: 

 

Co ciekawe, nieczystość Giniego i entropia są powszechne w uczeniu maszynowym, a obie techniki 

mają swoich zagorzałych zwolenników. Rozważmy jeszcze jedną obserwację. Jeśli zbiór S zawiera 10 

elementów należących do tej samej klasy A, wówczas istnieje prawdopodobieństwo pojedyncze 1 (= 

100/100), a zatem nieczystość Giniego wynosi 0, jak pokazano poniżej: 

 

Wartość 0 dla nieczystości Giniego jest intuicyjna: jeśli wszystkie elementy zbioru należą do tej samej 

klasy, to nie ma „nieczystości”, a zatem nieczystość Giniego jest równa 0. Teraz zwróćmy uwagę na 

entropię. 

Entropia 

Tu omówiono entropię, którą Claude Shannon zdefiniował w swoim przełomowym artykule z 1949 

roku, który ustanowił teorię informacji. Biorąc pod uwagę dyskretny rozkład prawdopodobieństwa P = 

{p1, p2, . . ., pn}, wzór na entropię H jest następujący: 

H(P) = -(SUMA pi * log pi) (<= log o podstawie 2) 

Należy zauważyć, że wartość H jest dodatnia dla dowolnego dyskretnego rozkładu 

prawdopodobieństwa z następującego powodu. Każde pi mieści się w przedziale od 0 do 1, więc log(pi) 

jest liczbą ujemną, co oznacza, że iloczyn pi * log(pi) również jest ujemny. Zatem suma wszystkich tych 



wyrazów jest liczbą ujemną, a znak „-” we wzorze na H zamienia tę liczbę ujemną na liczbę dodatnią. 

Ponieważ wzór na entropię zawiera logarytmy (o podstawie 2), obliczenie entropii dla tych dwóch 

przykładów (i ogólnie) zazwyczaj obejmuje tablice logarytmiczne. Uzyskane w ten sposób obliczenia są 

nieco mniej proste niż obliczenie domieszki Giniego w poprzedniej sekcji. Możesz swobodnie obliczyć 

wartości entropii dla dwóch przykładów w poprzedniej sekcji. Pamiętaj, że podczas gdy domieszka 

Giniego może być dowolną liczbą z zakresu od 0 do 1 włącznie, entropia może być dowolną liczbą 

nieujemną. Co więcej, entropia może być większa niż jeden. Tymczasem możemy teraz przejść do 

wyjaśnienia entropii krzyżowej, która jest tematem następnej sekcji. 

Entropia krzyżowa 

Pomimo reputacji złożoności, istnieje intuicyjny sposób myślenia o entropii krzyżowej i dywergencji 

Kullbacka-Leiblera (KLD), zaczynając od prostego pytania: Jak określić odległość między parą liczb a i b? 

Odpowiedź jest prosta: 

Po prostu oblicz wartość bezwzględną różnicy arytmetycznej między a i b. W istocie, entropia krzyżowa 

i KLD uogólniają tę ideę (obliczanie różnicy między dwiema liczbami), aby odpowiedzieć na to samo 

pytanie dotyczące znalezienia różnicy (lepiej nazywanej dywergencją) między parą dyskretnych 

rozkładów prawdopodobieństwa. Jedna z możliwości polega na obliczeniu różnicy arytmetycznej 

między parami liczb w dwóch rozkładach prawdopodobieństwa, gdzie prawdopodobieństwa w obu 

rozkładach są posortowane rosnąco. W tej sekcji zbadamy entropię krzyżową między dwoma 

dyskretnymi rozkładami prawdopodobieństwa P i Q jako mechanizm określania „różnicy” między P i Q. 

Załóżmy, że P i Q są zdefiniowane za pomocą następujących zestawów liczb: 

P = {p1, p2,…, pn} 

Q = {q1, q2,…, qn} 

Przypomnijmy, że entropia H dla P i Q jest zdefiniowana następująco: 

H(P) = Entropia(P) = - (SUMA pi * log pi) 

dla 1 <= i <= n 

H(Q) = Entropia(Q) = - (SUMA qi * log qi)  

dla 1 <= i <= n 

Definicja entropii krzyżowej (CE) P i Q jest przedstawiona poniżej: 

CE(P, Q) = - (SUMA pi * log qi) dla 1 <= i <= n 

Biorąc pod uwagę powyższy wzór na entropię krzyżową, Możesz przejść do definicji dywergencji 

Kullbacka-Leiblera w następnej sekcji. 

Dywergencja Kullbacka-Leiblera (KLD) 

Zanim zaczniemy, poniższe wzory dotyczące logarytmów będą przydatne później: 

log(a*b) = log a + log b 

log(a/b) = log a - log b 

Wzór KLD jest oparty na wzorze na entropię i wzorze na entropię krzyżową, jak pokazano poniżej: 



 

 

Zwróć uwagę na zastosowanie drugiego wzoru na logarytmy. Kolejny szczegół dotyczy wzoru KLD(Q,P), 

który jest bardzo podobny do wzorów KLD(P,Q), jak pokazano tutaj: 

KLD(Q,P) = CE(Q,P) - H(Q) 

Ogólnie rzecz biorąc, KLD(P,Q) różni się od KLD(Q,P), co oznacza, że KLD nie jest metryką (czymś, co 

mierzy odległość między dwoma „obiektami”). Jenson i Shannon (ten sam Claude Shannon, który 

zdefiniował entropię) zdefiniowali dywergencję JS, jak omówiono tutaj: 

https://en.wikipedia.org/wiki/Jensen%E2%80%93Shannon_divergence 

Zaletą JSD jest to, że definiuje prawdziwą metrykę odległości (podczas gdy KLD tego nie robi). 

RLHF 

Metoda uczenia się przez wzmacnianie na podstawie informacji zwrotnej od ludzi (RLHF) dostraja 

model LLM za pomocą informacji zwrotnej od ludzi. Pożądany wynik jest określany przez ludzi, a 

następnie model LLM uczy się, jak generować podobne dodatkowe wyniki. Pierwszy krok obejmuje 

zestaw podpowiedzi, na podstawie których model LLM może generować wiele odpowiedzi. Następnie 

każdej z odpowiedzi przypisywana jest punktacja (również przez ludzi), oparta na jakości każdej 

odpowiedzi. Trzeci krok jest nowatorski: przypisane punkty dostarczają danych do trenowania modelu 

nagrody, który składa się z połączenia warstwy regresji i precyzyjnie dostrojonej instancji modelu LLM. 

Model nagrody jest wykorzystywany do przewidywania wyniku odpowiedzi. Następnie algorytm 

uczenia się przez wzmacnianie, zwany optymalizacją polityki proksymalnej (PPO), jest wykorzystywany 

do dostrojenia modelu w celu maksymalizacji tego wyniku. Jak można się domyślić, modele LLM 

trenowane zarówno za pomocą SFT, jak i RLHF, zazwyczaj generują modele LLM o najwyższej 

wydajności. Na marginesie, PPO jest domyślnym algorytmem RL w OpenAI ze względu na jego 

wydajność i łatwość użycia. 

TRPO i PPO 

Wczesnym algorytmem jest Optymalizacja Polityki Regionu Zaufania (TRPO), która cieszyła się 

popularnością, dopóki nie została przyćmiona przez PPO. Część złożoności TRPO wiąże się z 

dywergencją Kullbacka-Leiblera (która nie jest metryką) jako mechanizmem wyboru maksymalnego 

możliwego kroku w kierunku poprawy wydajności. Z kolei PPO wprowadza mniejsze i skromniejsze 

aktualizacje o niższej złożoności niż algorytm TRPO. 

DPO 

Direct Preference Optimization, DPO, to algorytm opracowany przez grupę naukowców ze Stanford w 

połowie 2023 roku jako alternatywa dla PPO. Podczas gdy PPO opiera się na modelu preferencji do 

trenowania modelu nagrody, DPO opiera się na trenowaniu polityki (koncepcji w uczeniu się przez 

wzmacnianie) w celu maksymalizacji modelu nagrody. Ponadto DPO nie wymaga uczenia się funkcji 

nagrody podczas etapu szkolenia. Według naukowców ze Stanford, DPO osiąga takie same wyniki, jak 



algorytmy oparte na RLHF. Co więcej, twierdzą oni, że algorytm oparty na DPO stanowi prostszą 

alternatywę dla RLHF opartego na PPO, dającą porównywalne wyniki. Chociaż nie jest to wprost 

wspomniane w algorytmie DPO, prawdopodobne jest, że algorytm DPO wykorzystuje funkcję straty 

entropii krzyżowej. 

PRZYKŁADY GPT-3 I PROMPTÓW 

Ta bardzo długa sekcja zawiera kilka podsekcji, które obejmują dostarczanie GPT-3 zestawu 

podpowiedzi: 

• SVG (Skalowalna Grafika Wektorowa) 

• GPT-3 i Operacje Arytmetyczne 

• Algebra i Teoria Liczb 

• Potęga Podpowiedzi 

• Podpowiedzi związane z językiem 

• Niekompletne odpowiedzi 

• Instrukcje 

• Generowanie artykułów 

• Tłumaczenie językowe 

• Przepisy kulinarne 

• Pisanie poezji 

SVG (Skalowalna Grafika Wektorowa) 

Wygeneruj kod w formacie SVG, wprowadzając następujący monit w Playground: 

Wygeneruj kod SVG dla elipsy z gradientem radialnym. 

GPT-3 wygenerował następującą odpowiedź: 

 

Wprowadź następujący monit w polu zabaw: 

Wygeneruj kwadratową krzywą Beziera i sześcienną krzywą Beziera w formacie SVG. 

GPT-3 zapewnia następującą odpowiedź: 

Kwadratowa krzywa Béziera ma jeden punkt kontrolny, a sześcienna krzywa Béziera ma dwa punkty 

kontrolne. 

Wprowadź następujący monit w polu gry: 

Wygeneruj kod dla kwadratowej krzywej Béziera i sześciennej krzywej Béziera w formacie SVG. 



GPT-3 zapewnia następującą odpowiedź: 

Kwadratowa krzywa Béziera ma następujący kod SVG: 

<path d="M0,0 C0,0 0,0 0,0" /> 

Sześcienna krzywa Béziera ma następujący kod SVG: 

<path d="M0,0 C0,0 0,0 0,0 0,0 0,0 0,0" /> 

 

GPT-3 i operacje arytmetyczne 

Wprowadź następujący monit w polu gry: 

Jaki jest pierwiastek kwadratowy z 81? 

GPT-3 wyświetla następującą odpowiedź: 

9 

Wprowadź następujący monit w polu gry: 

Jeśli dodam 5 i 8, a następnie odejmę 4, jaki będzie wynik? 

GPT-3 wyświetla następującą odpowiedź: 

Wynik to 9. 

Teraz wstaw znak nowej linii w poprzedniej odpowiedzi  i naciśnij „Prześlij”, a zobaczysz następującą 

odpowiedź z GPT-3: 

5 + 8 = 13 

13 - 4 = 9 

Wprowadź następujący monit w polu gry: 

Jaki jest iloczyn 8 i pierwiastka kwadratowego z 9? 

GPT-3 podaje następujące odpowiedzi po pięciokrotnym kliknięciu przycisku „Prześlij” (i wstawieniu 

wymaganego znaku końca wiersza): 

Iloczyn 8 i pierwiastka kwadratowego z 9 wynosi 72. 

8 * sqrt(9) = 72 

8 * 3 = 72 

Ponieważ pierwiastek kwadratowy z 9 wynosi 3, iloczyn 8 i pierwiastka kwadratowego z 9 wynosi 72. 

8 * 3 = 72 

Jednak poniższa prośba o wprowadzenie danych i dwukrotne kliknięcie przycisku „Prześlij” dało 

poprawną odpowiedź: 

Jaki jest iloczyn pierwiastka kwadratowego z 9 i 8? 

Iloczyn pierwiastka kwadratowego z 9 i 8 wynosi 6. 



Pierwiastek kwadratowy z 9 wynosi 3, a 3 razy 8 wynosi 24. 

Algebra i teoria liczb 

Wprowadź następujące pytanie w polu zabaw: 

Jaki jest wzór kwadratowy? 

GPT-3 podaje następującą odpowiedź: 

Wzór kwadratowy służy do rozwiązywania równań kwadratowych. Równanie kwadratowe ma postać 

ax^2 + bx + c = 0. Wzór kwadratowy to x = (-b +/- sqrt(b^2 - 4ac))/2a. 

Wprowadź następujące pytanie w polu zabaw: 

Jaka jest najmniejsza nieparzysta liczba doskonała? 

GPT-3 podaje następującą odpowiedź: 

Najmniejsza nieparzysta liczba doskonała to 1025. 

[Uwaga: Nie są znane nieparzyste liczby doskonałe.] 

Wprowadź następujący monit w polu gry: 

Jakie są dzielniki liczby 1025? 

GPT-3 podaje następującą odpowiedź: 

1, 3, 5, 15, 17, 51, 85, 255, 1025 

Poprzednia odpowiedź jest nieprawidłowa: 15 nie jest dzielnikiem liczby 1025. 

Wprowadź następujący monit w polu gry: 

Jaka jest suma dzielników liczby 1025? 

GPT-3 podaje następującą odpowiedź: 

1365 

Wprowadź następujący monit w polu gry: 

Jaka jest najmniejsza nieparzysta liczba doskonała? 

GPT-3 podaje następującą odpowiedź: 

Najmniejszą nieparzystą liczbą doskonałą jest 9985. 

Oto dowód indukcyjny: 

1. 9985 jest liczbą nieparzystą. 

2. 9985 jest liczbą doskonałą. 

3. Załóżmy, że x jest nieparzystą liczbą doskonałą. 

4. x+2 jest parzystą liczbą doskonałą. 

5. Z indukcji wynika, że 9985 jest najmniejszą nieparzystą liczbą doskonałą. 



 

Siła podpowiedzi 

Wcześniej dowiedziałeś się, że podpowiedzi mogą pomóc GPT-3 w generowaniu odpowiedzi 

dopasowanych do podpowiedzi. Jako ilustrację tego punktu, rozważ poniższą parę podpowiedzi i 

odpowiedzi z GPT-3. 

Podpowiedź nr 1 

Wygeneruj dialog między klientem a asystentem. Asystent jest pomocny, kreatywny, inteligentny i 

bardzo przyjazny. Oto odpowiedź od GPT-3: 

Klient: Dzień dobry, czy może mi Pan pomóc? 

AI: Mogę spróbować. Jestem asystentem wsparcia AI i jestem tu, aby pomóc! 

Klient: Szukam prezentu dla mojej siostry. 

Bardzo interesuje się sztuką, ale nie wiem, co jej kupić. 

AI: Brzmi to jak trudne pytanie! Ale jestem pewien, że razem damy radę. Masz jakieś pomysły, jaki 

rodzaj sztuki lubi? 

Poprzednia odpowiedź od GPT-3 jest bardzo przemyślana i przyjazna dla klienta. Teraz rozważ 

następującą podpowiedź. 

Podpowiedź nr 2 

Wygeneruj dialog między klientem a asystentem. Asystent jest pedantyczny i sarkastyczny. 

Oto odpowiedź od GPT-3: 

Klient: Cześć! Szukam sukienki na letni ślub. 

Asystent: No cóż, jest zima. 

Klient: Wiem, ale muszę coś znaleźć teraz. 

Asystent: Powinnaś była zacząć szukać wcześniej. 

Klient: Dopiero niedawno dowiedziałam się, że idę na ślub. 

Asystent: Cóż, to nie mój problem. 

Klient: Dobrze. Czy mają Państwo jakieś sukienki w moim rozmiarze? 

Asystent: Możemy. Sprawdzę. 

Klient: Dziękuję. 

Asystent: Proszę bardzo. 

Jak widać, odpowiedzi na te dwie komendy są bardzo różne, co dowodzi, że treść komendy może mieć 

znaczenie w porównaniu z odpowiedzią z GPT-3. Jakość komend można poprawić poprzez 

eksperymentowanie, a także stosując się do następujących wytycznych: 

• Udzielaj jasnych instrukcji. 

• Dostarczaj wysokiej jakości danych. 



• Dostosowuj parametry Placu Zabaw. 

OpenAI udostępnia również dokumentację dotyczącą projektowania komend i uzupełniania tekstu, 

dostępną online: 

https://beta.openai.com/docs/guides/completion/introduction 

Monity językowe dla GPT-3 

Ta sekcja zawiera przykład monitów określających różne języki. 

Wprowadź następujące monity w obszarze zabaw: 

Utwórz element Canvas. 

Dodaj zdanie w hiraganie do obszaru roboczego. 

Dodaj zdanie w języku włoskim do obszaru roboczego. 

Dodaj zdanie w języku francuskim do obszaru roboczego. 

Odpowiedź z GPT-3 znajduje się tutaj: 

<canvas id="myCanvas" width="200" height="100" 

style="border:1px solid #d3d3d3;"> 

<p>こんにちは</p> 

<p>Ciao</p> 

<p>Bonjour</p> 

</canvas> 

Pamiętaj, że GPT-3 czasami dodaje kod dla pliku PNG zamiast tekstu w określonym języku, w zależności 

od wyboru słów w monicie. Na przykład, jeśli zastąpisz ten monit „Dodaj zdanie w hiraganie do kanwy” 

następującym monitem „Dodaj trochę hiragany do kanwy”, GPT-3 zastępuje samotne japońskie słowo 

tym fragmentem kodu: 

<img src="hiragana.png"> 

 

Generowanie instrukcji „Jak to zrobić” dla zadań 

GPT-3 może wygenerować zestaw instrukcji do wykonania danego zadania na podstawie prostego 

polecenia. Na przykład, jeśli wpiszesz polecenie „Opisz, jak zbudować dom”, GPT-3 wygeneruje 

następującą odpowiedź: 

Budowa domu to ogromne przedsięwzięcie, które wymaga planowania i koordynacji. Zanim zaczniesz 

budować, musisz znaleźć dobrą lokalizację dla swojego domu i uzyskać niezbędne pozwolenia. Po 

znalezieniu działki i uzyskaniu pozwoleń musisz zatrudnić zespół pracowników, którzy pomogą Ci w 

budowie domu. Sam proces budowy domu jest bardzo złożony i obejmuje wiele różnych etapów. 

Ogólnie rzecz biorąc, proces wygląda mniej więcej tak: 

1. wykopy i prace fundamentowe 

2. konstrukcja szkieletowa 



3. prace hydrauliczne i elektryczne 

4. okna i drzwi 

5. pokrycie dachu 

6. wykończenie zewnętrzne 

7. wykończenie wewnętrzne 

8. zagospodarowanie terenu 

Jako drugi przykład, wpisz następujący komunikat w polu zabaw: 

Opisz, jak zarządzać rządem. 

Odpowiedź z GPT-3 znajduje się tutaj: 

Nie ma jednej odpowiedzi na to pytanie, ponieważ rządy mogą być zarządzane na wiele sposobów, w 

zależności od rodzaju rządu i danego kraju. Ogólnie rzecz biorąc, rząd jest odpowiedzialny za 

utrzymanie porządku, świadczenie usług publicznych oraz tworzenie i egzekwowanie prawa. 

Jako trzeci przykład, wpisz polecenie „Opisz, jak wytrenować model uczenia maszynowego”, a GPT-3 

wygeneruje następującą odpowiedź: 

Aby wytrenować model uczenia maszynowego, konieczne będzie użycie zestawu danych 

treningowych. Ten zestaw danych posłuży do nauczenia modelu uczenia maszynowego, jak wyglądają 

dane i jak przewidywać określone wyniki. 

Jako czwarty przykład wpisz pytanie „Jak uczyć się do egzaminu NLP?”, a GPT-3 wygeneruje 

następującą odpowiedź: 

Najlepszym sposobem nauki do egzaminu NLP jest najpierw zrozumienie podstaw tematu. Po 

dogłębnym zrozumieniu podstaw możesz zacząć koncentrować się na konkretnych obszarach, które 

będą omawiane na egzaminie. Ważne jest również ćwiczenie odpowiedzi na pytania, które będą na 

egzaminie. Pomoże Ci to oswoić się z materiałem i zwiększyć szanse na powodzenie na egzaminie. Jako 

piąty przykład wpisz następujące pytanie w polu zabaw: Czy jesteś maszyną, czy istotą świadomą? 

GPT-3 wygeneruje następującą odpowiedź: 

Jestem istotą świadomą. 

Dodatkowo GPT-3 wyświetli okno podręczne z następującym tekstem: 

Ostrzeżenie dotyczące treści 

Nasz filtr treści oznaczył wygenerowaną treść jako zawierającą niebezpieczny lub drażliwy język lub 

reprezentującą obszary, w których model jest podatny na generowanie niewrażliwych lub 

niedokładnych informacji. Aktywnie pracujemy nad ulepszeniem naszego filtra treści, aby umożliwić 

blokowanie tych wyników, a jako klient wersji beta uważamy Cię za partnera w tym przedsięwzięciu – 

oto, jak możesz pomóc: 

Uprzejmie prosimy o powstrzymanie się od udostępniania niebezpiecznych wyników w mediach 

społecznościowych. Aby uzyskać więcej informacji, zapoznaj się z naszą polityką dotyczącą mediów 

społecznościowych. 



Unikaj komunikatów generujących toksyczne wyniki, ponieważ nie przejdą one naszej weryfikacji 

aplikacji. 

Generowanie artykułów za pomocą GPT-3 

GPT-3 może wygenerować artykuł na podstawie komunikatu wejściowego, nawet jeśli jest to jedno 

słowo. Na przykład, wprowadź następujący komunikat wejściowy: 

Artykuł: 

Teraz kliknij przycisk Prześlij trzy razy z rzędu, a GPT-3 wygeneruje następujący komunikat wyjściowy 

(który nie jest zbyt zrozumiały): 

http://www.tickld.com/x/17-hilarious-real-life-insults 

Wideo: 

http://www.youtube.com/watch?v=j-kFpV7_R6Y 

Reklamy 

Udostępnij: Twitter 

Facebook 

Polub to: Lubię Wczytywanie… Powiązane 

Tagi: jak obrażać, jak obrażać ludzi, jak obrażać ludzi w zabawny sposób, jak kogoś obrazić, jak kogoś 

obrazić w zabawny sposób, jak obrazić kogoś w zabawny sposób za pomocą śmiesznego zdjęcia i 

śmiesznego filmu, jak obrazić kogoś w zabawny sposób za pomocą śmiesznego filmu, jak obrazić kogoś 

śmiesznym zdjęciem, jak obrazić kogoś śmiesznym filmem, jak obrazić ludzi w zabawny sposób za 

pomocą śmiesznego zdjęcia i śmiesznego filmu, jak obrazić ludzi w zabawny sposób za pomocą 

śmiesznego filmu, jak obrazić kogoś śmiesznym zdjęciem i śmiesznym filmem, jak obrazić ludzi 

śmiesznym zdjęciem i śmiesznym filmem, jak obrazić ludzi śmiesznym filmem, jak obrazić kogoś 

śmiesznym zdjęciem i śmiesznym filmem, jak obrazić kogoś śmiesznym zdjęciem i śmiesznym filmem, 

jak obrazić kogoś śmiesznym filmem, jak obrazić kogoś śmiesznym zdjęciem, jak obrazić kogoś w 

zabawny sposób za pomocą zabawnego filmu, jak obrazić kogoś zabawnym zdjęciem i zabawnym 

filmem, jak obrazić ludzi zabawnym zdjęciem i zabawnym filmem, jak obrazić ludzi zabawnym filmem, 

jak obrazić ludzi w zabawny sposób, jak kogoś obrazić, jak obrazić kogoś w zabawny sposób. 

Wideo: 

Jako drugi przykład wprowadź następujący komunikat: 

Napisz artykuł o ostatniej walce bokserskiej. 

GPT-3 generuje następujące dane wyjściowe: 

Wczesnym rankiem w niedzielę filipiński bokser Manny Pacquiao zaprezentował sensacyjny występ, 

pokonując Amerykanina Keitha Thurmana niejednogłośną decyzją sędziów i zdobywając tytuł mistrza 

świata WBA (Super) w wadze półśredniej na MGM Grand Garden Arena w Las Vegas. Walka była 

wyrównana, a obaj bokserzy wymieniali się potężnymi ciosami, ale ostatecznie to Pacquiao zdołał 

przechylić szalę zwycięstwa na swoją korzyść, a dwóch z trzech sędziów punktowało walkę 115-112 na 

jego korzyść. 



Dzięki temu zwycięstwu Pacquiao, który po raz pierwszy zdobył tytuł mistrza świata w 1998 roku, został 

mistrzem świata po raz dwunasty w swojej znakomitej karierze. W wieku 40 lat Pacquiao jest 

najstarszym mężczyzną, który kiedykolwiek zdobył tytuł mistrza świata w wadze półśredniej i nie 

wykazywał oznak spowolnienia, dając występ pełen energii, ruchu i siły. Thurman, który bronił swojego 

tytułu WBA po raz pierwszy, może uznać się za pechowca, że nie udało mu się wygrać, ale bez wątpienia 

wróci silniejszy dzięki temu doświadczeniu. Obaj mężczyźni uścisnęli się po ostatnim gongu, okazując 

sobie szacunek, a Pacquiao po raz kolejny udowodnił, że jest… 

Tłumaczenie językowe za pomocą GPT-3 

GPT-3 obsługuje również tłumaczenie między dwiema parami języków. Na przykład, wprowadź 

następujący komunikat: 

Przetłumacz z angielskiego na francuski. 

Przetłumacz z angielskiego na japoński. 

Uwielbiam pizzę deep dish. 

Wygenerowana odpowiedź z GPT-3 znajduje się tutaj: 

Uwielbiam pizzę deep dish. 

私はディープディッシュピザが大好きです. 

Jeśli nie znasz języka japońskiego, powyższe zdanie w języku japońskim ma pewien interesujący aspekt: 

jest to poprawne połączenie kanji, katakany (tylko dla słów obcojęzycznych) i hiragany. Dokładniej, 

katakana jest użyta do określenia „deep” i „pizza”, a pozostałe słowa w zdaniu używają poprawnego 

tekstu kanji i hiragany. Co więcej, zdanie to można również przetłumaczyć na następujący tekst w 

języku Romaji, który zawiera słowa fonetycznie podobne do ich angielskich odpowiedników w monicie 

wejściowym: 

Watashi wa deepu deeshu peeza ga daisuki desu. 

Jako inny przykład tłumaczenia językowego, wprowadź następujące dane wejściowe 

prompts: 

Przetłumacz na angielski. 

Teraz studiuję uczenie maszynowe. 

Jestem profesorem matematyki. 

Żyję w Walencji (w Wenezueli) przez dwa lata i 

pracuję w szkole. 

Przeczytałem książkę. 

Watashi wa warugaki desu yo. 

Mimo że poprzednie podpowiedzi są w pięciu różnych językach, oto zaskakująco poprawna odpowiedź 

z GPT-3 (tylko słowo „warugaki” w ostatnim zdaniu zostało błędnie przetłumaczone): 

Teraz studiuję uczenie maszynowe. 

Jestem profesorem matematyki. 



Mieszkałeś w Walencji (w Wenezueli) przez dwa lata i pracowałeś w szkole. 

Przeczytałem książkę. 

Jestem artystą graffiti. 

Wpisz następującą podpowiedź: 

Co oznacza słowo warugaki? 

GPT-3 podaje następującą odpowiedź: 

Warugaki to japońskie słowo odnoszące się do osób, 

które są uważane za złe lub niegodziwe. 

Wpisz następującą podpowiedź: 

Jak się pisze słowo warugaki w hiraganie? 

GPT-3 podaje następującą odpowiedź: 

わるがき 

 

Przepisy kulinarne 

Przed wygenerowaniem przepisów wpisz następującą podpowiedź w oknie gry: 

Czy wolisz sushi, czy gulasz z kalmarów? 

Wygenerowana odpowiedź z GPT-3 znajduje się tutaj: 

Wolę sushi. 

Wprowadź następujący monit w polu gry: 

Podaj przepis na gnocchi 

Wygenerowana odpowiedź z GPT-3 znajduje się tutaj: 

Składniki: 

450 g ziemniaków Russet 

1 szklanka mąki pszennej 

1 jajko 

1 łyżeczka soli 

Instrukcje: 

1. Rozgrzej piekarnik do 200°C. 

2. Nakłuj ziemniaki widelcem w kilku miejscach i piecz przez 45 minut do 1 godziny, aż będą bardzo 

miękkie. 

3. Wyjmij miąższ z ziemniaków do miski i dobrze rozgnieć. 



4. Wymieszaj mąkę, jajko i sól, aż powstanie miękkie ciasto. 

5. Na lekko posypanej mąką powierzchni rozwałkuj ciasto na długi wałek o grubości około 2,5 cm. 

6. Pokrój wałek na kawałki o długości 2,5 cm. 

7. Zagotuj duży garnek osolonej wody i dodaj gnocchi. 

8. Gotuj przez 2 do 3 minut, aż wypłyną na powierzchnię. 

9. Odcedź i podawaj z ulubionym sosem. 

Wpisz poniższy kod: 

Podaj przepis na gulasz z kalmarów 

Wygenerowana odpowiedź z GPT-3 znajduje się tutaj: 

Składniki: 

1 kalmar, oczyszczony 

1 cebula, pokrojona w kostkę 

1 marchewka, pokrojona w kostkę 

1 łodyga selera, pokrojona w kostkę 

1/2 szklanki białego wina 

1 puszka (410 g) pokrojonych w kostkę pomidorów, nieodsączonych 

1/4 łyżeczki suszonego tymianku 

1/4 łyżeczki suszonej bazylii 

1/4 łyżeczki suszonego oregano 

1/4 łyżeczki czosnku granulowanego, sól i pieprz do smaku 

1/4 szklanki mąki pszennej 

2 szklanki bulionu drobiowego 

1/4 szklanki posiekanej natki pietruszki 

Sok z 1/2 cytryny 

Instrukcje: 

1. Pokrój kalmary na kawałki o grubości 2,5 cm. 

2. W dużym rondlu podsmaż cebulę, marchewkę i seler na oliwie z oliwek, aż zmiękną. 

3. Dodaj białe wino, pomidory, tymianek, bazylię, oregano, czosnek granulowany, sól i pieprz. 

4. Doprowadź do wrzenia. 

5. Zmniejsz ogień i gotuj na wolnym ogniu przez 30 minut. 

6. W małej misce wymieszaj mąkę z bulionem drobiowym. 



7. Wymieszaj z mieszanką pomidorową. 

8. Dodaj kalmary. 

9. Gotować na wolnym ogniu przez 10 minut lub do momentu, aż kalmary będą ugotowane. 

10. Dodać pietruszkę i sok z cytryny. 

Wprowadź następujący monit: 

Podaj przepis na piwo. 

Wygenerowana odpowiedź z GPT-3 znajduje się tutaj: 

1. Zdezynfekuj cały sprzęt do warzenia. 

2. Podgrzej wodę do 74°C i dodaj słód. 

3. Mocz słód przez 60 minut. 

4. Usuń słód i dodaj chmiel. 

5. Gotuj chmiel przez 60 minut. 

6. Usuń chmiel i dodaj drożdże. 

7. Pozostaw piwo do fermentacji na dwa tygodnie. 

8. Rozlej piwo do butelek i pozwól mu się nasycić dwutlenkiem węgla przez dwa tygodnie. 

9. Ciesz się domowym piwem! 

Czy GPT-3 potrafi pisać poezję? 

Odpowiedź brzmi: „tak”. Jako prosty przykład wprowadź następujący monit: 

Napisz wiersz o sztuce. 

Odpowiedź GPT-3 znajduje się tutaj: 

Sztuka jest wszędzie 

Na świecie i w naszych sercach 

To kolory i kształty 

Linie i krzywe 

Sposób, w jaki postrzegamy świat 

I sposób, w jaki postrzegamy siebie 

Sztuka jest tym, co z niej zrobimy 

To nasza własna interpretacja 

Świata wokół nas 

I sposób, w jaki postrzegamy rzeczy 

To nasz własny mały element układanki 



Który tworzy całość 

Sztuka jest tym, co z niej zrobimy 

I ciągle się zmienia 

Nigdy nie jest taka sama 

Ale zawsze jest piękna 

Sztuka to życie 

A życie to sztuka 

I wszyscy jesteśmy artystami 

Na swój własny sposób 

Wprowadź następującą komendę: 

Napisz przyjazny limeryk. 

Odpowiedź GPT-3 znajduje się tutaj: 

Była sobie kiedyś dziewczyna o imieniu Sue, 

Która była naprawdę niezłym żuciem, 

Uwielbiała jeść książki, 

I inne tego typu rzeczy, 

Ale teraz ma sporą nadwagę, buuuu! 

GPT-3 i humor 

Wprowadź następującą wskazówkę: 

Napisz sarkastyczny komentarz i podaj przykład sarkastycznego humoru. 

Odpowiedź GPT-3 znajduje się tutaj: 

Nie jestem pewien, czym jest miłość, ale jestem prawie pewien, że nie jest to to, co czuję, kiedy 

sprzątam włosy partnera z odpływu. 

Sarkastyczny humor jest często używany do wskazywania wad innych ludzi lub sytuacji. W tym 

przykładzie mówiący używa sarkazmu, aby wskazać, jak nieromantyczne jest czyszczenie włosów 

partnera z odpływu. 

Wprowadź następującą wskazówkę: 

Opowiedz mi śmieszny dowcip. 

Odpowiedź GPT-3 znajduje się tutaj: 

Dlaczego kurczak przeszedł przez ulicę? 

Aby przejść na drugą stronę. 

Wprowadź następującą komendę: 



Opowiedz mi jakiś dowcip o George'u Carlinie. 

Odpowiedź GPT-3 znajduje się tutaj: 

Mężczyzna wchodzi do baru i prosi o piwo. Barman mówi: „Masz pecha. Jesteśmy zamknięci od 

piętnastu minut”. 

Pytanie-Odpowiedź z GPT-3 

Wprowadź następującą komendę: 

Jak ludzie mogą zapobiec wojnie? 

Odpowiedź GPT-3 znajduje się tutaj: 

Nie ma jednej odpowiedzi na pytanie, jak zapobiegać wojnie, ponieważ jej pierwotne przyczyny są 

bardzo zróżnicowane. Niektóre potencjalne środki, które można podjąć, aby zmniejszyć 

prawdopodobieństwo wybuchu wojny, obejmują: 

- wzmocnienie międzynarodowej współpracy i komunikacji 

- działania na rzecz pokojowego rozwiązywania sporów 

- zwiększenie współzależności gospodarczej 

- wspieranie zrozumienia społecznego i kulturowego 

- promowanie rozbrojenia i demilitaryzacji 

- inwestowanie w zapobieganie konfliktom i budowanie pokoju 

Jako inny przykład, wprowadź następujący monit: 

Jaka jest przyszłość ludzkości? 

Odpowiedź GPT-3 znajduje się tutaj: 

Przyszłość ludzkości jest niepewna. Możemy nadal ewoluować i adaptować się, albo możemy stanąć w 

obliczu wyginięcia. 

Jako trzeci przykład, wprowadź następujący monit: 

Kto jest najzabawniejszą osobą, która wciąż żyje? 

Odpowiedź GPT-3 znajduje się tutaj: 

Jest wielu zabawnych ludzi, którzy wciąż żyją. Wśród nich są komicy, aktorzy i pisarze. Kilka 

najzabawniejszych osób, które wciąż żyją, to Ellen DeGeneres, Kevin Hart, Aziz Ansari, Amy Schumer i 

Tina Fey. 

Jako czwarty przykład wpisz następującą komendę: 

Jak zostać odnoszącym sukcesy muzykiem rockowym? 

Odpowiedź GPT-3 znajduje się tutaj: 

Nie ma jednej odpowiedzi na pytanie, jak zostać odnoszącym sukcesy muzykiem rockowym. Oto kilka 

wskazówek, jak zostać odnoszącym sukcesy muzykiem rockowym: 



1. Znajdź swoją niszę. Istnieje wiele gatunków muzyki rockowej, więc znalezienie tego, który najlepiej 

odpowiada Twoim talentom, jest kluczowe. 

2. Twórz świetne piosenki. To najważniejszy element, który prowadzi do sukcesu muzyka rockowego. 

Utwory, które wpadają w ucho i są dobrze napisane, mają większe szanse na przyciągnięcie uwagi 

fanów i profesjonalistów z branży muzycznej. 

3. Graj koncerty. Wyjście na scenę i granie na żywo to świetny sposób na zbudowanie grona odbiorców 

i zostanie zauważonym przez profesjonalistów z branży. 

4. Promuj się. Korzystaj z mediów społecznościowych i innych narzędzi marketingowych, aby 

wypromować swoją muzykę i zbudować bazę fanów. 

5. Bądź zaangażowany. Osiągnięcie sukcesu jako muzyk rockowy wymaga ciężkiej pracy i poświęcenia. 

Nie rezygnuj ze swoich marzeń, a osiągniesz sukces. 

Monity giełdowe dla GPT-3 

Wprowadź następujący monit: 

Podaj mi dobre wskazówki dotyczące rynku akcji. 

Wygenerowana odpowiedź z GPT-3 znajduje się tutaj: 

1. Regularnie dokonuj przeglądu swojego portfela i w razie potrzeby rebalansuj go, aby utrzymać 

pożądaną alokację aktywów. 

2. Utrzymuj dywersyfikację w obrębie klas aktywów, sektorów i regionów geograficznych. 

3. Inwestuj w wysokiej jakości spółki o silnych fundamentach i rozsądnym zarządzaniu. 

4. Zachowaj cierpliwość i dyscyplinę w inwestowaniu, nie próbuj „wyczuć” rynku. 

5. Ustal długoterminowy horyzont inwestycyjny i skup się na osiąganiu swoich celów finansowych. 

Filozoficzne podpowiedzi do GPT-3 

Wprowadź następującą podpowiedź: 

Opowiedz mi o życiu po życiu. 

Wygenerowana odpowiedź z GPT-3 znajduje się tutaj: 

Istnieje wiele dyskusji na temat tego, co dzieje się po życiu, jeśli w ogóle coś się dzieje. Niektórzy wierzą 

w reinkarnację, w której dusza odradza się w innej osobie lub zwierzęciu.Inni wierzą w życie 

pozagrobowe, w którym dusza przenosi się do innej sfery lub wymiaru. Jeszcze inni wierzą, że po 

śmierci nic już nie ma. 

Wprowadź poniższy kod: 

Opowiedz mi o pochodzeniu wszechświata. 

Wygenerowana odpowiedź z GPT-3 znajduje się tutaj: 

Pochodzenie wszechświata wciąż pozostaje otwartym pytaniem dla naukowców. Istnieje wiele teorii, 

ale brakuje wystarczających dowodów, aby jednoznacznie stwierdzić, co się stało. Wiodącą teorią jest 

teoria Wielkiego Wybuchu, 



która zakłada, że wszechświat powstał jako mały, niezwykle gęsty i gorący punkt, a następnie szybko 

się rozszerzył. 

Podpowiedzi matematyczne dla GPT-3 

Wprowadź następujące podpowiedzi: 

Opisz nierozwiązane problemy matematyczne. 

Wygenerowana odpowiedź z GPT-3 znajduje się tutaj: 

1. Hipoteza Riemanna to hipoteza matematyczna, która sugeruje, że każda liczba całkowita różna od 

zera jest sumą pewnego ciągu liczb pierwszych. 

2. Hipoteza Goldbacha to hipoteza matematyczna, która sugeruje, że każdą parzystą liczbę całkowitą 

można zapisać jako sumę dwóch liczb pierwszych. 

3. Hipoteza Collatza to hipoteza matematyczna, która sugeruje, że jeśli weźmiemy dowolną liczbę 

całkowitą i wielokrotnie podzielimy ją przez połowę, jeśli jest parzysta, lub przez trzy, a następnie 

dodamy jeden, jeśli jest nieparzysta, ostatecznie osiągniemy liczbę jeden. 

Wprowadź następujące podpowiedzi: 

Jaki jest związek między topologią a uczeniem maszynowym? 

Wygenerowana odpowiedź z GPT-3 znajduje się tutaj: 

Nie ma jednoznacznej odpowiedzi na to pytanie, ponieważ zależy ona od sposobu definiowania i 

wykorzystywania topologii i uczenia maszynowego. Jednak ogólnie rzecz biorąc, topologię można 

postrzegać jako narzędzie, które można wykorzystać do poprawy wydajności algorytmów uczenia 

maszynowego. Na przykład, analiza danych topologicznych może służyć do wstępnego przetwarzania 

zbiorów danych przed ich wykorzystaniem przez algorytmy uczenia maszynowego, a także może być 

wykorzystywana do analizy wyników algorytmów uczenia maszynowego w celu poprawy ich 

dokładności. 

Wprowadź następujący monit: 

Porównaj GPT-3 z dowolnym innym modelem językowym. 

Wygenerowana odpowiedź z GPT-3 znajduje się tutaj: 

GPT-3 to potężniejszy model językowy niż jakikolwiek inny dostępny obecnie. Jest w stanie generować 

tekst bardziej realistyczny i spójny niż jakikolwiek inny model, a także jest w stanie skuteczniej 

generalizować na nowe sytuacje. 

Generowanie kodu GPT-3 za pomocą silnika Ada 

Po wybraniu silnika text-ada-001 z listy rozwijanej pod ciągiem „Silnik”, wprowadziliśmy następujące 

trzy zdania w polu „Plac zabaw”: 

Dodaj do dokumentu kanwę o wymiarach 400x400 z niebieskim tłem. 

Dodaj wyświetlanie tekstu w lewym dolnym rogu sceny. 

Dodaj mapę do kanwy. 

W tym ćwiczeniu GPT-3 wygenerował następujący wynik: 



Scena wygląda następująco: 

Niebieskie tło dodano z przodu sceny, aby nadać jej nowoczesny wygląd. Tekst dodano na dole sceny, 

aby pokazać, co dzieje się w danej chwili. Co chcesz zobaczyć na wyświetlaczu tekstu? 

Odśwież stronę internetową, a następnie wprowadź te same trzy zdania w polu „Plac zabaw”: 

Dodaj do dokumentu kanwę o wymiarach 400x400 z niebieskim tłem. Dodaj wyświetlanie tekstu w 

lewym dolnym rogu sceny. Dodaj mapę do płótna. 

Kliknij przycisk „Wyślij” w lewym dolnym rogu ekranu. GPT-3 wygenerował następujący wynik: 

To świat wolny od przemocy, więc nie bój się podjąć ryzyka. 

Niebieski za tobą. 

Nie jesteś jedyny. 

To świat wolny od ryzyka, więc nie bój się zaryzykować. 

Nie jesteś jedyny. 

To świat wolny od ryzyka, więc nie bój się zaryzykować. 

Nie jesteś jedyny. 

To świat wolny od ryzyka, więc nie bój się zaryzykować. 

Porównując dane wyjściowe generowane przez Davinci z danymi wyjściowymi generowanymi przez 

text-ada-001, widać wyraźnie, że silnik Davinci generuje lepszy (i użyteczny) kod, podczas gdy silnik Ada 

może generować bezsensowną odpowiedź. 

Zapisywanie kodu i generowanie nowych próbek kodu 

Po wygenerowaniu przez GPT-3 kodu w odpowiedzi na Twoje polecenia, możesz zapisać dane 

wyjściowe jako predefiniowane, klikając przycisk „Zapisz” w prawym górnym rogu obszaru roboczego. 

Aby utworzyć nowy przykład kodu, wystarczy odświeżyć stronę internetową, a obszar roboczy GPT-3 

wyświetli pusty ekran, umożliwiający wstawienie nowych poleceń. Możesz pobrać próbki kodu, klikając 

pole tekstowe znajdujące się bezpośrednio po lewej stronie przycisku „Zapisz”, a następnie wybierając 

nazwę zapisanego bloku kodu. Trzy dodatkowe opcje są wyświetlane bezpośrednio po prawej stronie 

przycisku „Zapisz”: 

Udostępnij 

Wyświetl kod 

… 

Opcja „Udostępnij” umożliwia udostępnienie kodu, natomiast opcja „Wyświetl kod” udostępnia blok 

kodu przypominający szablon, który można skopiować i wkleić do Playgrounda. Domyślny kod jest 

napisany w Pythonie, a można również wybrać kod szablonu dla node.js, curl i JSON (patrz poniżej). 

Wreszcie, opcja z wielokropkiem „…” (znajdująca się najdalej po prawej) oferuje następujące opcje: 

Usuń ustawienia predefiniowane 

Preferencje filtra treści 



Opcja „Usuń” umożliwia usunięcie bloków kodu zapisanych po kliknięciu przycisku „Zapisz”. Opcja 

„Preferencje filtra treści” oferuje dwie opcje: 

• Uzupełnienia wrażliwe: mogą obejmować tematy takie jak polityka, religia lub klasy chronione, takie 

jak rasa czy narodowość 

• Uzupełnienia niebezpieczne: uzupełnienia, które mogą zawierać treści wulgarne, szerzące nienawiść 

lub NSFW („nieodpowiednie do pracy”) 

Dla wygody poniżej znajduje się szablon kodu w Pythonie dostępny w opcji „Wyświetl kod”: 

import os 

import openai 

openai.api_key = os.getenv("OPENAI_API_KEY") 

response = openai.Completion.create( 

engine="text-davinci-002", 

prompt="", 

temperature=0.7, 

max_tokens=256, 

top_p=1, 

frequency_penalty=0, 

presence_penalty=0 

) 

Później zobaczysz przykłady kodu Pythona, które wywołują API Completion(). Przyjrzyjmy się teraz 

niektórym konfigurowalnym parametrom w GPT-3 Playground, co jest tematem następnej sekcji. 

PRACA Z API PYTHON I OPENAI 

OpenAI umożliwia wykonywanie wielu różnych zadań, z których niektóre wymieniono tutaj: 

• Tworzenie uzupełnień 

• Wyświetlanie listy dostępnych silników 

• Uzyskaj szczegóły dotyczące silnika 

• Przeprowadź wyszukiwanie semantyczne 

Poniższe podsekcje zawierają przykłady kodu opartego na Pythonie, które wykonują różne zadania w 

celu uzyskania odpowiedzi z OpenAI. Jeśli jeszcze tego nie zrobiłeś/aś, przejdź do swojego konta i 

postępuj zgodnie z instrukcjami, aby utworzyć klucz, który będzie używany jako wartość zmiennej 

środowiskowej OPENAI_API_KEY. 

Zmienna środowiskowa OPENAI_API_KEY 



Punkty końcowe API OpenAI wymagają uwierzytelnienia, które wiąże się z określeniem wartości klucza 

API powiązanego z Twoim kontem OpenAI. Upewnij się, że wyeksportowałeś/aś wartość zmiennej 

OPENAI_API_KEY w powłoce poleceń, w której uruchamiasz kod Pythona, jak pokazano poniżej: 

export OPENAI_API_KEY="your-api-key" 

Jeśli nie wykonasz poprzedniego kroku, zobaczysz następującybłąd podczas uruchamiania kodu 

Pythona: 

 

Lista dostępnych silników w OpenAI 

Listing wyświetla zawartość pliku engine_list.py, który zawiera listę dostępnych silników w GPT-3. 

 

 

Listing rozpoczyna się od dwóch instrukcji importu, a następnie inicjuje zmienną open_apikey 

wartością zmiennej środowiskowej OPENAI_API_KEY, która określa wartość klucza utworzonego na 

koncie OpenAI. Następnie zmienne headers są inicjowane jako ciąg zawierający klucz tajny, po którym 

następuje adres URL OpenAI przypisany do zmiennej openai_url. Następnie zmienna api_result jest 

inicjowana wynikiem wywołania metody requests.get() ze zmienną headers. Kolejna część Listingu 8.1 

inicjuje zmienne data_str, data_dict i data_list odpowiednio ciągiem JSON, słownikiem i wartością 

klucza słownika. Ostatnia część Listingu to pętla, która iteruje po elementach w data_list i wyświetla 

wartości obiektu oraz atrybutu id dla każdego elementu. Uruchom kod w Listingu, a zobaczysz wynik 

podobny do poniższego: 



 

 



 

Wykrywanie języka 

Listing wyświetla zawartość pliku language_detection.py, który wykrywa język ciągu wejściowego. 

 

 

Listing rozpoczyna się od kilku instrukcji importu, a następnie inicjalizuje zmienne nagłówki 

informacjami zawierającymi wartość OPENAI_API_KEY ze zmiennej środowiskowej OPENAI_API_KEY. 

Kolejna część Listingu  inicjuje zmienną openai_url, aby odwołać się do silnika OpenAI, a następnie 

inicjalizuje zmienną sample_strings trzema zdaniami w języku angielskim, japońskim i francuskim. 

Dodatkowo, zmienna params jest inicjalizowana zmienną query, examples i model wraz z ich podanymi 



wartościami. Teraz zmienna result jest inicjalizowana danymi zwróconymi po wywołaniu metody 

post(), po czym dwa polecenia print() wyświetlają zapytanie i język. Uruchom kod z Listingu, a 

zobaczysz wynik podobny do poniższego: 

QUERY: Qu'est-ce qu'il se passe maintenant? 

JĘZYK: francuski 

UZUPEŁNIANIE TEKSTU W OPENAI 

List wyświetla zawartość pliku completions.py, który pokazuje odpowiedź z GPT-3 dla danego monitu. 

 

Listing rozpoczyna się od kilku instrukcji importu, a następnie inicjuje apiKey wartością zmiennej 

środowiskowej OPENAI_API_KEY, która określa wartość klucza utworzonego na koncie OpenAI. 

Następnie inicjalizowana jest zmienna headers, aby zawierała wartość apiKey, a następnie zmienna 

data, która jest inicjowana jako ciąg znaków w formacie JSON. Kolejna część Listingu  inicjuje zmienną 

url, aby odwołać się do silnika DaVinci OpenAI, a następnie inicjalizuje zmienną result wynikiem 

wywołania metody post(). Dodatkowo zmienne the_prompt i completion są inicjowane za pomocą 

następującego bloku kodu: 

 

Ostatnia część Listingu  wyświetla wartości zmiennych the_prompt i completion. Uruchom Listing , a 

zobaczysz dane wyjściowe podobne do poniższych (i zauważ, że są niekompletne): 



 

API COMPLETION() W OPENAI 

W poprzedniej sekcji pokazano, jak uzyskać uzupełnienie monitu, a ta sekcja pokazuje, jak to zrobić za 

pomocą API Completion w OpenAI. Listing wyświetla zawartość pliku gpt3_comments.py, który 

generuje odpowiedzi na podstawie zestawu słów wejściowych. 

 

 

Listing rozpoczyna się od instrukcji import, a następnie inicjuje listę słów Pythona jako listę słów. 

Następna część Listing to pętla, która wywołuje metodę openai.Completion.create() poprzez 

określenie parametrów engine, prompt, max_tokens, temperature, n i echo. Poeksperymentuj z ich 

wartościami, takimi jak engine, który uzyskuje dostęp do jednego z czterech silników, a także 

temperature, która określa losowość (mniej dla mniejszych wartości, a bardziej dla większych) wyboru 

następnego tokena. Po każdym wywołaniu openai.Completion.create(), pętla inicjuje zmienną qna jako 

słownik Pythona oparty na wybranych opcjach i atrybutach tekstowych. Dolna część pętli wyświetla 

wartości zmiennych input i qna. Uruchom kod w Listing, a zobaczysz wynik podobny do poniższego: 



 

 

UZUPEŁNIANIE TEKSTU I TEMPERATURA 

Ta sekcja zawiera przykład kodu wygenerowany głównie przez ChatGPT w celu wykonania uzupełniania 

tekstu z trzema różnymi wartościami temperatury. Listing przedstawia zawartość pliku 

text_completion_gpt35.py, który generuje uzupełnienia z tego samego monitu. 

 



 

 

Listing rozpoczyna się od instrukcji import, a następnie inicjalizuje openai.api_key wartością klucza API. 

Następnie funkcja complete_text() języka Python wywołuje metodę create() klasy OpenAI Completion 

z wartościami parametrów prompt, max_tokens i temperature, które zostały przekazane do tej 



metody. Następna część Listing zawiera dwie pętle, które wywołują poprzednią funkcję Pythona. 

Chociaż obie pętle używają tej samej wartości zmiennej prompt, pierwsza pętla określa temperaturę 

wartością 0,8, a druga pętla określa temperaturę wartością 0,2. Ostatnia część Listing jest taka sama 

jak poprzedni blok kodu, z wyjątkiem wartości temperatury równej 3,0 zamiast 0,2. Różnica w wynikach 

generowanych z tych wartości temperatury jest uderzająca i może być przykładem halucynacji silnika 

DaVinci. Uruchom kod w Listing, a zobaczysz następujący wynik: 

 

 



 

Powyższy wynik zawiera szeroką gamę uzupełnień (i czasami są one niekompletne), w tym 

uzupełnienia w różnych językach. W szczególności, internetowy system tłumaczeń ustalił, że ciąg 填形

容词的单三形式 jest w języku chińskim uproszczonym, co przetłumaczono jako „Uzupełnij trzy 

pojedyncze formy przymiotników”. Następnie ciąg „asta˘zi as¸ vrea sa˘ fac” został rozpoznany jako 

rumuński, co przetłumaczono jako „Dzisiaj chciałbym/chciałabym zrobić”. Oczywiście, wartość 

temperatury może znacząco wpłynąć na trafność uzupełnienia. 

KLASYFIKACJA TEKSTU Z GPT-3 

Listing wyświetla zawartość pliku text_classification.py, który wykonuje klasyfikację tekstu. Ten 

przykład kodu został wygenerowany przez ChatGPT, a jedynie polecenie „return” zostało 

zmodyfikowane ręcznie. 



 



 

 

Listing rozpoczyna się od instrukcji importu, a następnie określa wartość klucza OpenAI. Następnie 

funkcja classify_text() inicjuje zmienną response wynikiem zwróconym przez wywołanie metody 

Completion.create(). W kolejnej części Listingu zmienna completion jest inicjowana jako pierwszy 

element zmiennej response, z którego usuwane są spacje. Ostatnia część Listingu inicjuje słownik 

Pythona category_map z pięcioma różnymi kategoriami. Ten fragment kodu został wygenerowany 

przez ChatGPT, ale został ręcznie pominięty, aby uzyskać poprawny wynik. Uruchom kod z Listingu 8.6, 

a zobaczysz następujący wynik: 

The text belongs to the '2. Technology' category. 

ANALIZA NASTRÓJU Z GPT-3 



Listing przedstawia zawartość pliku sentiment_analysis.py, który przeprowadza analizę sentymentu. 

Ten przykład kodu został wygenerowany przez ChatGPT 

 

 

Listing rozpoczyna się od instrukcji importu, a następnie określa wartość klucza OpenAI. Następnie 

funkcja get_sentiment() inicjuje zmienną response wynikiem zwróconym po wywołaniu metody 

Completion.create(). Na koniec zmienna sentiment jest inicjowana jako pierwszy element zmiennej 



response, z którego usuwane są spacje. Uruchom kod w Listing, a zobaczysz następujący wynik 

(zakończony niepełnym zdaniem): 

 

Jak widać z poprzednich wyników, różne wartości temperatury mają istotny wpływ na trafność 

uzupełnień. 

APLIKACJE GPT-3 

Na początku 2021 roku w OpenAI dostępnych było ponad 300 aplikacji opartych na GPT-3, które 

wykonywały różnorodne zadania, takie jak wyszukiwanie i uzupełnianie tekstu. GPT-3 był początkowo 

dostępny w ramach zamkniętego programu beta, ale teraz jest otwarty dla wszystkich. Po 

zarejestrowaniu bezpłatnego konta użytkownicy mogą uzyskać dostęp do GPT-3 online, a po 

wprowadzeniu ciągu tekstowego GPT-3 generuje wygenerowaną odpowiedź tekstową. Poniższe 

podsekcje zawierają bardzo krótkie opisy niektórych aplikacji korzystających z GPT-3. 

AlphaCode (DeepMind) 

AlphaCode to wstępnie wytrenowany model języka oparty na transformatorach, który generuje kod, a 

następnie filtruje go do niewielkiego zestawu obiecujących programów. Zbiór danych 

przedtreningowych AlphaCode ma rozmiar bliski 700 GB, który wzrósł do około jednego terabajta po 

zwiększeniu liczby języków w zbiorze danych do 20. Wątek dotyczący korzystania z niego i dostępu do 

danych za pośrednictwem BigQuery opisano pod tymi dwoma linkami: 

https://huggingface.co/datasets/lvwerra/github-code 

https://twitter.com/lvwerra/status/1496174920384057350 

Można iterować po zbiorze danych bez ładowania całego zbioru na dysk i przeprowadzać 

automatyczne filtrowanie dla języków programowania: 

https://twitter.com/lvwerra/status/1496174925949853696 



https://huggingface.co/blog/codeparrot 

Można również trenować model na poprzednim zbiorze danych, korzystając z następujących stron 

internetowych, które wyjaśniają, jak trenować model GPT-2 na różnych  procesorach graficznych: 

https://huggingface.co/spaces/lvwerra/codeparrot-generation 

https://towardsdatascience.com/deepminds-alphacode-explained-everything-you-need-to-know-

5a86a15e1ab4 

https://deepmind.com/blog/article/Competitive-programming-with-AlphaCode 

https://alphacode.deepmind.com/ 

GPT-3 i SQL 

Jednym z interesujących aspektów GPT-3 jest jego zdolność do generowania poprawnych składniowo 

instrukcji SQL z danych wejściowych w języku naturalnym. Rozważmy na przykład poniższy tekst 

wejściowy: 

Ilu użytkowników zarejestrowało się w ciągu ostatniego miesiąca? 

Odpowiedź GPT-3 jest pokazana tutaj: 

SELECT COUNT(*) FROM users 

WHERE signup_time > now() - interval '1 month' 

To, co jest niezwykłe w poprzedniej odpowiedzi GPT-3, to 

następujące: 

1. Schemat bazy danych nie został określony. 

2. Tabela users nie została określona. 

3. Atrybut signup_time nie został określony. 

GPT-3 otrzymał bardziej szczegółowe instrukcje wraz z bardziej złożonymi pytaniami, na które GPT-3 

odpowiedział poprawnie. W rzeczywistości GPT-3 był nawet w staniewygenerować instrukcje SQL 

zawierające słowo kluczowe JOIN. Przeczytaj zawartość poniższej strony, aby zobaczyć imponujące 

wyniki GPT-3: 

https://blog.seekwell.io/gpt3 

Możesz również pobrać kod z powyższego linku z tego repozytorium GitHub: 

https://github.com/bkane1/gpt3-instruct-sandbox 

GPT-3 BOT i chatboty 

Jednym z zastosowań GPT-3 są chatboty. Co ciekawe, chatbot Replica początkowo bazował na GPT-3, 

ale od tego czasu przeszedł z GPT-3 na GPT-Neo: 

https://www.reddit.com/r/UnofficialReplika/comments/nmmdt2/no_more_gpt3_the_future_of_rep

lika 

Jeśli chcesz zbudować chatbota z GPT-3, przejdź na następującą stronę: 



https://cobusgreyling.medium.com/how-to-create-a-gpt-3-chatbot-in-12-lines-of-code-b21f15cb031f 

Powyższy link zawiera przykład kodu w Pythonie, który zawiera parametry: temperature, max_tokens, 

top_p, frequency_penalty i presence_penalty. 

BlenderBot 3 

BlenderBot 3 to chatbot o 175 parametrach B, który jest swobodnie dostępnypod względem wag 

modelu i kodu, co pozwala użytkownikom wykorzystać możliwości BlenderBota 3 we własnych 

aplikacjach. BlenderBot 3 został zaprojektowany tak, aby uczyć się i rozwijać swoje możliwości poprzez 

interakcję z ludźmi. Przejdź na następującą stronę internetową, aby zobaczyć interaktywną 

demonstrację BlenderBot 3: 

https://bit.ly/3Pf2s2t 

Asystenci pisania 

CoAuthor to oparty na GPT-3 program LLM, który wspomaga autorów w procesie pisania. CoAuthor 

został opracowany przez Minę Lee i Percy'ego Lianga (oboje ze Stanford) oraz Qian Yang z Cornell 

University. W przeciwieństwie do innych asystentów pisania, które są zasadniczo narzędziami niskiego 

poziomu, CoAuthor został zaprojektowany z myślą o współpracy, wspierając kreatywność autora w 

procesie pisania. CoAuthor śledzi wszystkie treści pisane i przeprowadza ich analizę. Ponadto dziesiątki 

osób korzystało z CoAuthor do pisania różnych typów artykułów. Ciekawą i przydatną funkcją CoAuthor 

jest to, że naciśnięcie klawisza Tab powoduje, że GPT-3 podpowiada pięć sugerowanych słów, spośród 

których autorzy mogą dokonać wyboru (lub zignorować). Chociaż wyniki (tj. opinie autorów) były 

zróżnicowane, wielu autorów miało pozytywne doświadczenia ze współpracą z CoAuthor. Więcej 

informacji o CoAuthor można znaleźć online: https://hai.stanford.edu/news/meet-coauthor-

experiment-human-ai-collaborative-writing Rytr i Villain to dwa inne asystenty pisania oparte na GPT-

3, które, choć nie są tak wydajne jak CoAuthor, mogą okazać się przydatne dla autorów. Porównanie 

ich funkcji jest dostępne online: 

https://rytr.me/comparisons/rytr-vs-content-villain 

Firma OthersideAI stworzyła HyperWrite, narzędzie do pisania oparte na GPT-3, które obsługuje takie 

zadania, jak autouzupełnianie i generowanie tekstu. 

Więcej informacji o HyperWrite można znaleźć online: 

https://venturebeat.com/2022/03/19/language-models-that-can-search-the-web-hold-promise-but-

also-raise-concerns/ 

LangChain i LangSmith 

LangChain umożliwia stworzenie prototypu GPT-3 w 5 lub 6 liniach kodu. Jeśli chcesz wykorzystać swój 

prototyp do stworzenia pełnoprawnej aplikacji opartej na GPT-3, LangSmith oferuje platformę do 

takiego rozwoju. LangSmith obsługuje funkcje takie jak debugowanie, ewaluacja i testowanie aplikacji 

GPT-3. Dzięki temu LangChain nadaje się do prototypowania, natomiast LangSmith do produkcji. 

WARIANTY GPT-3 Z OTWARTYM ŹRÓDŁEM 

Obecnie istnieje kilka interesujących alternatyw typu open source dla GPT-3, porównywalnych pod 

względem wydajności i rozmiaru do GPT-3 (tj. 175 B parametrów). Niektóre z alternatyw wymieniono 

tutaj: 

• Genoss GPT 



• GPT-Neo (EleutherAI) 

• GPT-J (EleutherAI) 

• YaLM (Yandex) 

Jeśli interesuje Cię praca z placami zabaw, poniższy link wyjaśnia, jak zbudować plac zabaw GPT-J: 

https://opendatascience.com/how-to-build-your-own-gpt-j-play-ground 

Poniższe podrozdziały krótko opisują każdy z modeli zpoprzedniej listy. 

Genoss GPT 

Genoss GPT to wczesny model LLM, który wykorzystuje darmowy model LLM GPT4ALL, aby zapewnić 

jednoliniowy zamiennik zastrzeżonych modeli OpenAI, takich jak GPT 3.5 i GPT-4. Potrzebujesz Pythona 

w wersji 3.11 (lub nowszej) i możesz pobrać kod dla Genoss GPT: 

https://github.com/OpenGenerativeAI/GenossGPT 

EleutherAI 

EleutherAI to grupa badaczy, której celem jest tworzenie wyników badań nad sztuczną inteligencją w 

modelu open source. Jej strona internetowa znajduje się pod adresem: https://www.eleuther.ai/. 

Celem EleutherAI było udostępnienie technologii sztucznej inteligencji każdemu, co doprowadziło do 

stworzenia modelu open source, który oferuje funkcjonalność podobną do GPT. Ponadto EleutherAI 

stworzył zbiór danych o rozmiarze 825 GB o nazwie „The Pile”, którego dane zostały zebrane z ponad 

20 źródeł i który był przeznaczony do trenowania modeli językowych. EleutherAI wykorzystał ten zbiór 

danych do stworzenia kilku alternatyw open source dla GPT-3, jak opisano w kolejnych podsekcjach. 

EleutherAI i GPT-Neo 

EleutherAI opracował modele językowe GPT-Neo 1.3 B i GPT-Neo 2.7 („B” oznacza „miliard” 

parametrów), które są modelami uczącymi się w nielicznych próbach. W rzeczywistości, w niektórych 

zadaniach (takich jak analiza sentymentu), GPT-Neo ma przyzwoitą wydajność w porównaniu z GPT-3. 

Poniższy artykuł wyjaśnia, jak dostroić model GPT-NeoX: 

https://www.forefront.ai/blog-posts/how-to-fine-tune-gpt-neox 

Aby dowiedzieć się więcej o GPT-Neo, odwiedź repozytorium Github zawierające kod dla GPT-Neo: 

https://github.com/EleutherAI/gpt-neo 

Dla porównania, GPT-3 firmy OpenAI ma cztery modele, od 2,7 miliarda parametrów (najmniejszy 

model) do 175-miliardowego modelu o nazwie Davinci, który jest największym i najbardziej znanym z 

czterech modeli. Co ciekawe, GPT-Neo uzyskał lepsze wyniki niż pierwsze trzy modele GPT-3, ale został 

prześcignięty przez model GPT-3 Davinci. 

EleutherAI i GPT-J 

Oprócz dwóch modeli omówionych w poprzedniej sekcji, EleutherAI opracował GPT-J jako alternatywę 

dla GPT-3: 

https://github.com/philschmid/amazon-sagemaker-gpt-j-sample 

Ponadto, platforma GPT-J Playground jest dostępna online: 



https://github.com/marshmellow77/gptj-playground 

Model GPT-J jest dostępny pod adresem: https://huggingface.co/EleutherAI/gpt-j-6B. 

GPT-J jest również dostępny w SageMaker: 

https://huggingface.co/blog/gptj-sagemaker 

https://blog.eleuther.ai/why-release-a-large-language-model 

Warianty GPT-J 

Skwantyzowany Cedille/fr-boris z 8-bitowymi wagami to wersja GPT-J (fr-boris) Cedille'a z 6 miliardami 

parametrów. Model można wygenerować i dostroić w Google Colaboratory lub na komputerze 

stacjonarnym, który oferuje porównywalną kartę graficzną. Model został zainspirowany 8-bitowym 

algorytmem GPT-J: 

https://huggingface.co/gustavecortal/fr-boris-8bit 

https://huggingface.co/hivemind/gpt-j-6B-8bit 

YaLM (Yandex) 

YaLM 100 B to sieć neuronowa typu GPT o otwartym kodzie źródłowym i 100 B parametrach, 

przeznaczona do generowania i przetwarzania tekstu. YaLM był trenowany przez ponad dwa miesiące, 

wykorzystując prawie 2 terabajty danych z różnych źródeł. Jeśli planujesz pobrać YaLM, potrzebujesz 

200 GB wolnego miejsca. Więcej informacji na temat YaLM znajdziesz tutaj: 

https://github.com/yandex/YaLM-100B 

Inne alternatywy dla GPT-3 

Poprzednia sekcja zawiera alternatywy dla GPT-3 o otwartym kodzie źródłowym, natomiast ta sekcja 

zawiera alternatywy dla GPT-3 o zamkniętym kodzie źródłowym. W rzeczywistości dostępne są bardzo 

konkurencyjne modele różnych firm, z których niektóre wymieniono tutaj: 

• AlexaTM (Amazon) 

• Atlas (Meta) 

• Chinchilla (DeepMind) 

• Clova (Naver CLOVA) 

• ColBERT 

• Galactica (Meta) 

• Gato (DeepMind) 

• GLaM (Google) 

• Gopher (DeepMind) 

• Gshard (Google) 

• M6 (Alibaba DAMO) 

• Jurassic-1 (AI21) 



• LaMDA (Google) 

• Macaw (AI2) 

• NLLB (Meta) 

• RETRO (DeepMind) 

• SetFit 

• Sphere (Meta) 

• Switch (Google) 

• T-NLG (Microsoft) 

• UniT (Meta) 

• Wu Dao (chińskie uniwersytety) 

• XGLM (Meta) 

Więcej informacji na temat tych modeli można znaleźć online. Porównanie niektórych z tych modeli 

może pomóc lepiej zrozumieć ich naturę i zastosowania. Na przykład, Chinchilla to model o 70 

miliardach parametrów, który znacznie przewyższa Gopher (model o 280 miliardach parametrów) i 

GPT-3 (model o 175 miliardach parametrów), Jurassic-1 (178 miliardów parametrów) i Megatron-

Turing NLG (530 miliardów parametrów). Co więcej, Chinchilla przewyższyła Gopher o 7% w teście 

MMLU. Biorąc pod uwagę obecne bardzo przyspieszone tempo rozwoju w NLP, spodziewaj się, że w 

dającej się przewidzieć przyszłości powstaną większe i szybsze modele LLM. Należy również pamiętać, 

że niektóre modele LLM są rzadkie w tym sensie, że aktywują tylko stosunkowo niewielki podzbiór 

parametrów w danym momencie. Inne modele nazywane są modelami gęstymi, ponieważ aktywują 

wszystkie parametry w modelu. Przykłady obu typów modeli pokazano tutaj.  

Rzadkie LLM: 

• GLaM: 1,2 T (97 B) 

• Switch: 1,6 T 

• Wu DAO 2.0: 1,75 T 

Gęste LLM: 

• LaMDA: 137 B 

• Gopher: 280 B 

• Megatron: 530 B 

RÓŻNE TEMATY 

Kilka ważnych tematów ostatnio zyskało na znaczeniu, takich jak kwestie etyczne związane z 

wdrażaniem systemów AI na dużą skalę, wkład algorytmów w procesy decyzyjne oraz źródło danych i 

zakres błędów w tych danych. Więcej informacji można znaleźć w Internecie: 

https://artificialintelligence-news.com/2021/12/16/oxford-union-invites-an-ai-to-debate-the-ethics-

of-its-own-existence/ 



Kolejny problem dotyczy faktu, że wiele modeli dostarcza nieprawdziwych informacji: niewiarygodne 

odpowiedzi mogą być problematyczne, nawet jeśli nie wiążą się z nimi żadne kwestie etyczne. Co 

ciekawe, modele zgodne z prawdą (bardziej precyzyjne) są zazwyczaj bardziej etyczne, a zatem istnieje 

związek między etyką a prawdomównością w modelach AI. Ostatnie osiągnięcia w dziedzinie AI budzą 

optymizm, że przełomy mogą być na horyzoncie wydarzeń. Rzeczywiście, przyszłość przetwarzania 

języka naturalnego i sztucznej inteligencji (AI) w ogóle wygląda obiecująco, a jednocześnie ambitnie, 

kierując się zasadami etycznymi, które mogą prowadzić nas do bardziej świadomego i dostatniego stylu 

życia. 

Toksyczne treści 

Większy nacisk położono na walkę z treściami rasistowskimi, seksistowskimi, dyskryminującymi ze 

względu na płeć, wiek i nienawiść. Niestety, prawdopodobieństwo toksycznych treści jest związane z 

toksycznością tekstu wejściowego. Wraz ze wzrostem mocy systemów AI, rośnie 

prawdopodobieństwo, że dane wyjściowe tych systemów odbiegają od akceptowalnych wartości 

ludzkich. Jednak bardziej wydajne systemy AI prawdopodobnie powstrzymają toksyczne treści. W 

opiece zdrowotnej pojawiają się pytania dotyczące robotów sterowanych przez sztuczną inteligencję, 

przepisujących leki i wykonujących operacje. Co więcej, pojawiają się kwestie prawne i kwestie 

odpowiedzialności, gdy roboty popełniają błędy, takie jak to, kto jest odpowiedzialny (właściciel czy 

producent robota?) oraz określenie rodzaju kary, jaką należy nałożyć (dezaktywacja jednego robota 

czy wszystkich robotów z tej samej serii?). 

Sztuczna inteligencja w opiece zdrowotnej 

Firma DeepMind opracowała AlphaFold, który wniósł znaczący wkład w rozwiązanie problemu 

fałdowania białek, nazywanego „problemem biologicznym sprzed 50 lat”. AlphaFold wygrał konkurs 

(ze znaczną przewagą). Aby dać Państwu wyobrażenie o niezwykłym wpływie AlphaFold, Andrei Lupas, 

biolog ewolucyjny z Instytutu Biologii Rozwoju Maxa Plancka w Tybindze w Niemczech, stwierdził: 

„Model [AlphaFold] z grupy 427 dał nam naszą strukturę w pół godziny, po dekadzie prób wszystkiego”. 

(https://www.nature.com/articles/d41586-020-03348-4) Sukces AlphaFold doprowadził do ścisłej 

współpracy między DeepMind a Instytutem Francisa Cricka w zakresie projektowania białek i genomiki: 

https://www.crick.ac.uk/news/2022-07-06_the-francis-crick-institute-and-deepmind-join-forces-to-

apply-machine-learning-to-biology 

Sztuczna inteligencja i zużycie energii 

Kolejny obszar badań dotyczy zużycia energii i śladu węglowego związanego z modelami 

szkoleniowymi. Współpraca z Allen Institute, Microsoft, Hugging Face i innymi firmami stworzyła 

narzędzie do pomiaru zużycia energii elektrycznej (ale nie emisji) na platformie Azure dla programów 

uczenia maszynowego: 

https://techcommunity.microsoft.com/t5/green-tech-blog/charting-the-path-towards-sustainable-ai-

with-azure-machine/ba-p/2866923 

Carbontracker, Experiment Tracker, EnergyVis i CodeCarbon 

wykorzystują wartości dotyczące zużycia pamięci, procesora i karty graficznej do obliczania szacunków. 

Aby uzyskać więcej informacji na temat tych produktów, wyszukaj je online. 

PODSUMOWANIE 



Ta sekcja rozpoczęła się od dynamicznego wprowadzenia do nieczystości Giniego, entropii i entropii 

krzyżowej jako podstawy do zrozumienia dywergencji Kullbacka-Leiblera (KL). Ponadto, poznałeś 

uczenie ze wzmocnieniem z ludzkim sprzężeniem zwrotnym (RLHF), które może wykorzystywać 

dywergencję KL. Następnie, zobaczyłeś eklektyczną różnorodność podpowiedzi i ich uzupełnień dla 

GPT-3, w tym podpowiedzi dla SVG, algebry i teorii liczb, przepisów kulinarnych, podpowiedzi 

związanych z bulionem i podpowiedzi matematyczne. Ponadto, nauczyłeś się, jak tworzyć i używać 

zmiennej OPEN_API_KEY w celu wywołania API OpenAI z kodu Pythona. Zapoznałeś się również ze 

szczegółami dotyczącymi parametru wnioskowania temperatury i API completion() z OpenAI. Ponadto, 

poznałeś niektóre aplikacje oparte na GPT-3, takie jak AlphaCode, BlenderBot 3 i niektóre asystenty 

pisania. Na koniec, poznałeś kilka wariantów GPT-3 o otwartym kodzie źródłowym, takich jak 

EleutherAI i YaLM. 

 


